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REGRESION LOGISTICA

El andlisis de regresion logistica es un modelo
matemdtico formulado con el propésito de
predecir el comportamiento de una variable
dependiente en funcion de una o mas variables
independientes .

La regresidn logistica es una de las herramientas
estadisticas con mejor capacidad para el andlisis
de datos en investigacion clinica y epidemiologia,
de ahi su amplia utilizacion.



REGRESION LOGISTICA

El objetivo fundamental que resuelve esta
técnica es el de predecir como influye en la
probabilidad de aparicion de un suceso
(dicotomico), la presencia o no de diversos
factores y el valor o nivel de los mismos.

La prediccion se realiza en funcion de un
conjunto de variables independientes con
capacidad explicativa respecto a la variable
dependiente.



REGRESION LOGISTICA

El modelo logistico puede ser también utilizado
para estimar la probabilidad de aparicion de cada
una de las posibilidades de un suceso con mds de
dos categorias (Politomicas)

Generalmente, este tipo de situaciones se aborda
mediante técnicas de regresion lineal. Sin
embargo, la metodologia de la regresion lineal es
aplicable, cuando los datos no se ajustan a una
linea recta.



REGRESION LOGISTICA

La regresion logistica es una variacion de la
regresion lineal para situaciones en que la
estimacion de la variable dependiente se realiza
en términos de probabilidad.

En general, la variable dependiente Y puede ser
dicotomica o Politomicas. Las variables
explicativas Xi pueden ser dicotomicas, nominal,
ordinal, intervalo o razon.



MODELO DE REGRESION LOGISTICA
MULTIVARIABLE

La regresion logistica milltiple es
una extension del modelo simple con
el fin de aumentar la capacidad
explicativa del modelo, ya que
incluye mas de dos variables
predictoras o explicativas.



MODELO DE REGRESION LOGISTICA MULTIVARIABLE

La formula del modelo mdltiple se
deduce del modelo simple. La
ecuacion matematica del modelo es:

e(a+|q X +.BXy)
1_|_ e(a+lq Xi+. b X, )

P(Y =1/ X,) =






ANTECEDENTES

Se deseaba llevar a cabo un estudio entre
jovenes mayores de 18 afos del distrito de San
Miguelito.

De manera que sustentara la necesidad de llevar
a cabo proyectos de capacitacion y aumentar el
numero de escuelas publicas y privadas que
incorporaran el Sistema Educativo Laboral.



ANTECEDENTES

Para ello se selecciono una muestra
de 1500 jovenes entre los 18 y 34
anhos de ambos sexos, tomando como
punto de partida la encuesta de

hogares 2002.



Estadisticas Actividad Economica

Cumulative
Percent
63.9

100.0

Secundaria
superior del
joven

1346

154

Grupo de
edad del
joven
1061
439

Primaria 'y
Sec. incomp.
del joven

1346

154

Valid Percent
63.9

36.1

100.0

Percent
63.9

36.1
100.0

Frequency
959

541
1500

Actividad | Sexo del
Econdmica | joven
1500 1500

0 0

Valid Desocupados
Ocupados

Total

N Valid
Missing

. Grupo de edad del joven
Sexo del joven

Cumulative
Percent
60.7

100.0

Valid Percent
60.7

39.3
100.0

Percent
42.9

27.8
70.7
29.3
100.0

Frequency
644

417
1061
439
1500

Cumulative
Percent
50.5

100.0

De 18-24
De 25-29
Total
System

Valid Percent
50.5

49.5
100.0

Percent
50.5

49.5
100.0

Frequency
758

742
1500

Valid Mujer
Hombre

Missing
Total

Total

Nivel de educacidn del joven

Cumulative

Frequency | Percent | Valid Percent Percent

Missing
Total

Primaria incompleta

Primaria y secundaria
incompleta
Secundaria completa
y superior

Total

System

16
503

827

1346
154
1500

11

33.5

55.1

89.7
10.3
100.0

1.2

37.4

61.4
100.0

1.2

38.6

100.0




Case Processing Summary

- D ndent Variable En in
Unweighted Cases” N[ Percent | ependent Variable Encoding
Selected Cases Included in Analysis .

Original Value Internal Value

Missing Cases Desocupados 0
Total
Ocupados 1

a. If weight is in effect, see classification table for the total
number of cases.

Unselected Cases
Total

Variables en la Ecuacion

SEXO
EGRUPO
PYSICIJOV
SYSUPJOV
Constant

a. Variable(s) entered on step 1: SEXO, EGRUPO, PYSICJOV, SYSUPJOV.




Nivel de educacion del padre

Cumulative
Freqg uenc Percent | Valid Percent Percent

Ningun grado
Primaria incompleta

Primaria y secundaria
incompleta
Secundaria completa
y superior
Total

Missing  System

Total

Nivel de educacién de la madre

Cumulative
Frequenc Percent Valid Percent Percent

Ningun grado
Primaria incompleta

Primaria y secundaria
incompleta
Secundaria completa
y superior
Total

Missing  System

Total




Variables in the Equation

—-__-

SEXO
EGRUPO
PYSICJOV
SYSUPJOV
PINCMAD
PYSICMAD
SYSUPMAD
Constant

a. Variable(s) entered on step 1: PINCMAD, PYSICMAD, SYSUPMAD.
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Case Processing Summary

Unweighted Cases® | N | Percent |

Selected Cases Included in Analysis
Missing Cases
Total

Unselected Cases
Total

Variables in the Equation

-__-

a. If weight is in effect, see classification table for the total SEXO

number of cases. 1 EGRUPO
PYSICJOV
SYSUPJOV
PINCMAD
PYSICMAD
SYSUPMAD
PINCPAD
PYSINPAD
SYSUPPAD
Constant

a. Variable(s) entered on step 1: PINCPAD, PYSINPAD, SYSUPPAD.
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Variables in the Equation

SEXO

EGRUPO

PYSICJOV

SYSUPJOV

Constant . 4.375
SEXO . 45.975
EGRUPO . . 27.796
PYSICJOV . 2.044
Constant . 116.135
SEXO . . 44871
EGRUPO . . 28.289
Constant . 142.418

a. Variable(s) entered on step 1: SEXO, EGRUPO, PYSICJOV, SYSUPJOV.
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